核心思想：Query、Key、Value（Q, K, V）
自注意力通过三个可学习的矩阵（Q、K、V）计算序列内部的依赖关系：
Query（查询向量）：当前元素用于 “查询” 其他元素相关性的向量。
Key（键向量）：其他元素用于被 “查询” 的键向量（类似索引）。
Value（值向量）：其他元素的实际信息向量（用于聚合信息）。
核心逻辑：通过 Query 与所有 Key 的相似度，计算每个元素对当前元素的 “注意力权重”，再根据权重聚合 Value，得到当前元素的上下文表示。

一、监督微调（Supervised Fine-Tuning, SFT）：用人类示例教会模型 “正确形式”输入：人类标注的 （指令 / 问题，优质回答） 数据对，例如：plaintext指令：“解释什么是光合作用？”  
优质回答：“光合作用是植物利用光能将二氧化碳和水转化为有机物并释放氧气的过程……”
二、奖励模型训练（Reward Model, RM）：将人类偏好转化为 “可计算的奖励信号”输入：针对同一指令，模型生成的 多个候选回答（如 3-10 个），以及人类对这些回答的 偏好排序（如 “回答 A 优于回答 B”）。三、强化学习优化（RL Optimization）：用奖励信号驱动模型生成 “高奖励回答”核心框架：使用 近端策略优化（PPO）算法，以奖励模型的分数作为 “奖励信号”，调整模型的生成策略。
ML-Agents 是 Unity 引擎推出的开源工具包，用于在 Unity 环境中
ML-Agents 的核心原理基于 “智能体 - 环境交互” 循环，通过以下步骤实现训练：
环境与智能体定义
环境（Environment）：Unity 构建的虚拟场景（如迷宫、赛车游戏、机械臂模拟），包含智能体的状态（State）、动作空间（Action Space）和奖励函数（Reward Function）。
智能体（Agent）：在环境中执行动作的实体，通过传感器（如视觉、触觉）感知环境状态，输出动作（如移动、旋转、操作按钮）。

下载ollma，安装deepseek-1模型 1.5b
ollma run deepseek 同样的方法安装嵌入模型
下载docker，下载dify，安装dify环境，
输入docker compose up -d
在浏览器输入：http://127.0.0.1/install
打开dify的docker环境配置文件

# 启用自定义模型

CUSTOM_MODEL_ENABLED=true

# 指定 Ollama 的 API 地址（根据部署环境调整 IP）

OLLAMA_API_BASE_URL=http://host.docker.internal:11434

在dify的设置里添加模型ollama
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